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1. ЗАГАЛЬНА ІНФОРМАЦІЯ 
 

 

Назва дисципліни Інтелектуальний аналіз даних 

Рівень вищої освіти Другий рівень вищої освіти 

Викладач(-і) Василишин П. Б. 

Контактний телефон 8(0342) 596027 

E-mail pavlo.vasylyshyn@pnu.edu.ua 

Формат дисципліни Очний  

Обсяг дисципліни 6 кредитів, 180 год. 

Посилання на сайт дис-
танційного навчання 

ceeq.pnu.edu.ua 

Консультації Згідно розкладу 

 

 

2. АНОТАЦІЯ ДО КУРСУ 
 

 

 Дисципліна «Інтелектуальний аналіз даних» забезпечує формування системи 
теоретичних та практичних знань та навичок щодо застосування механізмів інте-
лектуального аналізу для вирішення прикладних задач обробки великих даних. 
Передбачається вивчення принципів, методів та інструментарію аналізу даних та 
способів вирішення типових задач аналізу даних за допомогою технологій ма-
шинного навчання.  

 
3. МЕТА ТА ЦІЛІ КУРСУ 

 

Дисципліна спрямована на формування у студентів умінь і компетенцій для 
застосування механізмів інтелектуального аналізу при вирішенні прикладних за-
дач обробки великих даних в процесі наукової та практичної діяльності.  

Дисципліна передбачає оволодіння прикладними механізмами інтелектуаль-
ного аналізу даних на основі технології факторного аналізу, Data Mining, методів 
кластеризації даних, методів і моделей подання та оброблення знань, теорії гра-
фів, методів прийняття рішень на основі нечітких множин та нечіткої логіки.  

 

4. КОМПЕТЕНТНОСТІ 

Загальні компетентності:  
ЗК-1. Здатність до абстрактного мислення, аналізу та синтезу, до застосу-

вання теорії у практичних ситуаціях.  



 

 
Спеціальні (фахові, предметні) компетентності:  

ФК-4. Здатність використовувати навички роботи з комп'ютером та знання й 
уміння в галузі сучасних інформаційних технологій для вирішення експеримента-
льних і практичних завдань. 

ФК-11. Здатність проектувати та розробляти програмне забезпечення із за-
стосуванням різних парадигм програмування: структурного, об’єктно-
орієнтованого, функціонального, логічного, з відповідними моделями, методами 
та алгоритмами обчислень, структурами даних і механізмами управління. 
 

5. ПРОГРАМНІ РЕЗУЛЬТАТИ НАВЧАННЯ 
 

РН-3. Формалізувати вимоги до розв’язку прикладної проблеми та його про-
грамної реалізації і відповідно підбирати методи, алгоритми  та програмні засоби, 
планувати етапи досліджень і компоненти програмної реалізації. 

РН-6. Уміти розробляти алгоритми моделювання складних систем та прово-
дити комп’ютерне моделювання. 
 

6. ОРГАНІЗАЦІЯ НАВЧАННЯ КУРСУ 

 

Обсяг курсу 

Вид заняття Загальна кількість годин 

Лекції 20 

Практичні — 

Лабораторні 40 

Самостійна робота 120 

 

Ознаки курсу 

Семестр Спеціальність 
Курс  

(рік навчання) 
Нормативний/ 

вибірковий 

2 
113 Прикладна  

математика 
1-й Вибірковий 

 
Тематика курсу 

Тема, план Форма за-
няття 

Літерату-
ра 

Завдання, год Вага 
оцін-

ки 

Термін ви-
конання 

Тема 1. Інтелек-
туальний аналіз 

Лекція,  
лаборатор-

[2,4,7] Опрацювати 
лекційний ма-

0,1 До насту-
пного за-



 

даних як основа 
процесів прийн-
яття рішень. Ме-
тоди інтелектуа-
льного аналізу. 
Математична 
модель інтелек-
туальної оброб-
ки даних з вико-
ристанням мето-
ду головних 
компонент. 

не заняття 
 

теріал,  
підготуватися 
до лаборатор-
ного заняття 

няття за 
розкладом 
 

Тема 2.  
Сутність інтеле-
ктуального ана-
лізу даних – Data 
Mining. Основні 
види моделей 
Data Mining. 
Data Mining і 
сховища даних. 
Data Mining і 
OLAP 
 
 

Лекція,  
лаборатор-
не заняття 
 

[2,3,4,7, 
12] 

Опрацювати 
лекційний ма-
теріал,  
підготуватися 
до лаборатор-
ного заняття 

0,1 До насту-
пного за-
няття за 
розкладом 
 

Тема 3.  
Задачі Data Mining. 
Прогнозування і 
візуалізація  
Задача прогнозу-
вання. Точність про-
гнозу.  
Види прогнозів. 
Прогнозування та 
часові ряди. Методи 
прогнозування. За-
дача візуалізації  

Лекція,  
лаборатор-
не заняття 
 

[1,4,6,7, 
12] 

Опрацювати 
лекційний ма-
теріал,  
підготуватися 
до лаборатор-
ного заняття, 
розв’язати 
задачі 

0,1 До насту-
пного за-
няття за 
розкладом 
 

Тема 4.  
Задачі Data Mining. 
Класифікація і клас-
теризація  
Задача класифікації. 
Процес класифіка-
ції. Методи для 
розв’язання задач 
класифікації. Точ-
ність класифікації: 
оцінка рівня похи-
бок. Оцінювання 
класифікаційних 

Лекція,  
лаборатор-
не заняття 
 

[1,2,3,4,6] Опрацювати 
лекційний ма-
теріал,  
Пройти тесту-
вання до те-
ми, підготува-
тися до лабо-
раторного за-
няття 
 

0,1 До насту-
пного за-
няття за 
розкладом 
 



 

методів.  
Задача кластериза-
ції. Оцінювання 
якості кластеризації. 
Процес кластериза-
ції. Кластерний ана-
лізу – напрями ви-
користання.  
Тема 5.  
Методи кластерного 
аналізу  
Ієрархічні методи. 
Ієрархічне дерево. 
Міри відстані. Пра-
вила об’єднання або 
ж зв’язку. Ітеративні 
методи. Метод (ал-
горитм) k-середніх. 
Інтерпретація ре-
зультатів.  
 

Лекція,  
лаборатор-
не заняття 
 

[1,2,3,4,6] Опрацювати 
лекційний ма-
теріал,  
підготуватися 
до лаборатор-
ного заняття 

0,1 До насту-
пного за-
няття за 
розкладом 
 

Тема 6.  
Методи класифіка-
ції і прогнозування.  
Дерева рішень  
Переваги дерев рі-
шень (дерев класи-
фікації). Процес 
конструювання де-
рева рішень.  
Алгоритми.  

Лекція,  
лаборатор-
не заняття 
 

[1,2,3,4,6] Опрацювати 
лекційний ма-
теріал,  
підготуватися 
до лаборатор-
ного заняття 

0,1 До насту-
пного за-
няття за 
розкладом 
 

Тема 7.  
Нейронні мережі  
Визначення та ево-
люція нейронних 
мереж. Біологічні 
нейрони та нейронні 
мережі. Застосуван-
ня нейронних ме-
реж.  
Математична мо-
дель штучного ней-
рона. Архітектура 
нейромереж.  
Навчання і викорис-
тання нейромереж.  
Програмне забезпе-
чення для роботи з 
нейронними мере-
жами (нейропакети).  

Лекція,  
лаборатор-
не заняття 
 

[1,2,4,6,8, 
10] 

Опрацювати 
лекційний ма-
теріал,  
підготуватися 
до лаборатор-
ного заняття 

0,1 До насту-
пного за-
няття за 
розкладом 
 

Тема 8.  
Методи пошуку 
асоціативних правил  

Лекція,  
лаборатор-
не заняття 

[2,7,12] Опрацювати 
лекційний ма-
теріал,  

0,1 До насту-
пного за-
няття за 



 

Вступ до асоціатив-
них правил, їхні 
характеристики. 
Межі підтримки та 
достовірності асоці-
ативного правила. 
Методи пошуку 
асоціативних пра-
вил. Алгоритм 
Apriori. Процес по-
будови асоціатив-
них правил.  
 

 підготуватися 
до лаборатор-
ного заняття 
 

розкладом 
 

Тема 9. Методи 
прийняття рішень на 
основі нечітких 
множин та нечіткої 
логіки.  
Теорія нечітких 
множин та нечіткої 
логіки. Багатокри-
теріальний вибір 
альтернатив на ос-
нові перетину нечіт-
ких множин, правил 
нечіткого висновку, 
адитивної згортки та 
інших. Застосування 
нечіткої логіки для 
аналізу ризиків ін-
вестиційних проек-
тів. Теорія нечітких 
множин в задачі 
формування порт-
фелю проектів. За-
стосування метода 
нечіткої логіки на 
основі програмного 
пакета MatLab. 

Лекція,  
лаборатор-
не заняття 
 

[13-16] Опрацювати 
лекційний ма-
теріал,  
пройти тесту-
вання до по-
передніх тем, 
підготуватися 
до лаборатор-
ного заняття 

0,1 До насту-
пного за-
няття за 
розкладом 
 

Тема 10.  
Генетичні алгорит-
ми  
Генетичні успадку-
вання – концептуа-
льні засади генетич-
них алгоритмів.  
Загальна схема ге-
нетичних алгорит-
мів.  
Доступне програмне 
забезпечення гене-
тичних алгоритмів.  

Лекція,  
лаборатор-
не заняття 
 

[2,7,12] Опрацювати 
лекційний ма-
теріал,  
підготуватися 
до лаборатор-
ного заняття 

0,1 Згідно ро-
зкладу  

 



 

 
7. СИСТЕМА ОЦІНЮВАННЯ КУРСУ 

Загальна система  
оцінювання 

Підсумкова оцінка з дисципліни є сумою оцінок за виконання 
лабораторних робіт, оцінки за контрольну роботу і балів за під-
сумковий контроль (екзамен). Підсумкова оцінка визначається 
відповідно до поданої нижче таблиці оцінювання за різними 
шкалами (100-бальна, ECTS, національна).  

Лабораторні  
заняття 

Максимальна оцінка за виконання лабораторних робіт стано-
вить 40 балів. 

Умови допуску до 
підсумкового  

контролю 

Загальна кількість балів за навчальну (аудиторну) і практичну 
роботу становить не менше 25 балів. 

Вимоги до   
практикуму 

Пакети індивідуальних завдань для проведення контрольних 
робіт містять до 5 завдань у кожному варіанті. Максимальна 
сумарна оцінка за виконання контрольних робіт становить 10 
балів. 

Підсумковий  
контроль  
(екзамен) 

Максимальна оцінка за підсумковий контроль становить 50 ба-
лів.      

 
 

ШКАЛА ОЦІНЮВАННЯ: НАЦІОНАЛЬНА ТА ECTS 

Сума балів за всі 
види  

навчальної  
діяльності 

Оцінка 
ECTS 

Оцінка за національною шкалою 
для екзамену, курсового про-

екту (роботи),  
практики 

для заліку 

90 – 100 А відмінно 

зараховано 
80 – 89 В 

добре 
70 – 79 С 
60 – 69 D 

задовільно 
50 – 59 Е 

26 – 49 FX 
незадовільно з можливістю 

повторного складання 
не зараховано з можливіс-
тю повторного складання 

0-25 F 
незадовільно з обов’язковим 
повторним вивченням дисци-

пліни 

не зараховано з 
обов’язковим повторним 
вивченням дисципліни 

 

 

7. ПОЛІТИКА НАВЧАЛЬНОЇ ДИСЦИПЛІНИ 

Студент, перебуваючи на лабораторних роботах, отримує iндивiдуальне за-

вдання та самостiйно працює над його виконанням. За результатами виконання 

лабораторної роботи здається звiт, який захищається усно. Це сприяє розвитку 

навичок самостiйної роботи над поставленою задачею та iндивiдуальному 



 

пiдходу у опануваннi курсу iз врахуванням можливостей та базового рiвня студе-

нта. 

Академiчна доброчеснiсть. Дотримання академiчної доброчесностi студен-

тами передбачає: 

самостiйне виконання навчальних завдань, завдань поточного та 

пiдсумкового контролю результатiв навчання; 

посилання на джерела iнформацiї у разi використання iдей, розробок, твер-

джень, вiдомостей; 

надання достовiрної iнформацiї про результати власної навчальної (наукової, 

творчої) дiяльностi, використанi методики дослiджень i джерела iнформацiї. 

Порушенням академiчної доброчесностi вважається: 

академiчний плагiат — оприлюднення (частково або повнiстю) наукових 

(творчих) результатiв, отриманих iншими особами, як результатiв власного 

дослiдження (творчостi) та/або вiдтворення опублiкованих текстiв (оприлюдне-

них творiв мистецтва) iнших авторiв без зазначення авторства; 

самоплагiат — оприлюднення (частково або повнiстю) власних ранiше 

опублiкованих наукових результатiв як нових наукових результатiв;  

фабрикацiя — вигадування даних чи фактiв, що використовуються в 

освiтньому процесi або наукових дослiдженнях; 

фальсифiкацiя — свiдома змiна чи модифiкацiя вже наявних даних, що сто-

суються освiтнього процесу чи наукових дослiджень;  

списування — виконання письмових робiт iз залученням зовнiшнiх джерел 

iнформацiї, крiм дозволених для використання, зокрема пiд час оцiнювання ре-

зультатiв навчання. 

За порушення академiчної доброчесностi здобувачi освiти можуть бути при-

тягненi до такої академiчної вiдповiдальностi: повторне проходження оцiнювання 

(контрольна робота, iспит тощо); повторне проходження вiдповiдного освiтнього 

компонента освiтньої програми. 
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